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Jorg Tiedemann

Vart sambdille dr fullt av ogjorda dversdittningsjobb. Utan teknologiska [0s-
ningar finns det belt enkelt ingen mdjlighet att kunna hantera den gigantiska
mdngd information som borde goras tillgdinglig for alla. I artikeln presenteras
initiativ som bygger pd dppna och sékra dversdittningsverktyg som beaktar an-
vandarnas integritet. Vart sambdille mdste stodja sadana, for att skapa réittvisa
utan exploatering, och for att erbjuda ticinster pa lika villkor dven till mindre
kommersiellt intressanta minoriteter.

Sprak spelar en visentlig roll i vart minskliga liv. Jag tvekar inte att pdsta att
sprak dr nyckeln till det vi kallar intelligens. Vart kollektiva kunnande bygger
pa den omfattande mojligheten att kommunicera och dokumentera allt vi kan.
Utan sprak skulle vi minniskor inte ens komma i nidrheten av de firdigheter
som ledde till var dominans pa jorden. Vi anvinder sprak for att beskriva,
analysera, debattera och utreda alla virldens problem. Vi anvinder sprak for
att begripa, lira ut och studera nya och gamla fenomen. Det vi skrivit ner eller
berittat vidare sedan generationer tillbaka anvinds for att utveckla vart sam-
hille sa att vi snabbt kan anpassa oss till nya omstindigheter och forindringar.

Sprak fyller dven en avgdrande social roll. Via vart sitt att kommunicera
skapar vi gemenskap, sociala forhallanden och ett nitverk som gor oss star-
kare 4n individer var for sig. Men sprak kan forstds ocksa missbrukas, det kan
manipulera vara tankar och leda till mycket missforstand. Sprak anvinds ocksa
for att avgrinsa oss fran varandra och kan leda till stor irritation. Sprak ir med
oss hela tiden och bestimmer var vardag hela livet ut.

Nir man betraktar sprakens roll idr det sjilvklart att vi maste virna om vara
sprak och hur vi kommunicerar med varandra. Det borde vara sjilvklart att
vart samhille behover investera omfattande resurser pa sprakhantering och
effektiv kommunikation. Information maste na ut till alla for att skapa jim-
likhet och for att undvika klyftor, som till stor del bottnar i missforstind och
sprakrelaterad diskriminering. Jag vill argumentera for den essentiella roll som
Oppna sprakteknologiska 10sningar har i vart samhille, dir kommunikation
sker alltmer globalt och via digitala medier. Och inte bara dir, utan lokalt och
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inom alla kretsar finns det en utmaning att férmedla information, férhindra
misskommunikation och undvika spanningar mellan minniskor som missfor-
star varandra. Sprakteknologi styr redan nu mycket av var vardag dven om vi
inte alltid 4r sa medvetna om det. Det 4r viktigt att vi kanaliserar denna tekno-
logi till samhillsnytta och rittvisa i stillet for exploatering och manipulation.

Jag tar i den hir artikeln upp exemplet med maskindversittning och dess
funktion med fokus pa informationstillging och integration och berittar om
vart initiativ att Oppna automatiska oversittningstjanster sa att denna teknologi
kan tjdna alla, 4ven sma minoriteter som inte finns pa radarn for kommersiella
produkter. Det finns fortfarande en hel del utmaningar och problem, men de
stora fordelarna ir tydliga redan nu.

1. Var star vi inom sprakteknologin just nu?

Den stora utmaningen inom sprakteknologin dr att skapa datamodeller som
forstar och genererar sprak som minniskor gor. Syftet 4r att kunna interagera
sprakligt med en maskin pa ett naturligt sitt, men ocksa att forsta hur minsk-
ligt sprak fungerar som kommunikationsmedel och hur det relateras till be-
tydelsen och kunskapen vi vill formedla. Det finns tva mojligheter att skapa
sadana modeller: (1) En expert lagger till allt vi vet om sprak och kommuni-
kation i ett dataprogram sa att det kan koras for att hantera text och tal. (2) Vi
bygger en maskin som kan lira sig att hantera sprak med hjilp av data och
exempel och denna maskininlirningsmodell suger in allt den kan hitta i text
och tal och kontexten som kan observeras. Bida metoderna anvinds flitigt
och kombineras dven pa manga olika sitt.
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En trend som har lett till stora genombrott 4r maskininldrningsmetoder som
bygger pa artificiella neurala nitverk (ANN). Allt storre nitverk trinas i dag
med hjilp av berikningsmaskiner som blir kraftigare varje dr, och den vixande
datamingden gor det mojligt att inkludera mer och mer av var kunskap som
vi sparar i text och inspelat tal.

Den generella principen ir inte sirskilt mirkvirdig: Ett neuralt nitverk
kan betraktas som en universell metod for att approximera vilken matematisk
funktion som helst, och det dr det vi behover inom den digitala virld vi jobbar
med. En dator behover en sidan funktion som mappar sprakliga signaler till
numeriska virden — det 4dr det enda som den kan processa. Till exempel blir
all text vi knappar in koderad enligt ett fast schema och bokstiverna vi ser
pa skirmen avkodar denna funktion for att visa en bild som motsvarar vara
forvintningar.

Tyvirr finns det ingen exakt funktion som definierar hur sprak mappas till
betydelse och dir kommer inlirningsmetoden in. Aven minniskor lir sig sprak
genom att anvinda det och relaterar dess anvindning till kontexten. Precis sa
gor ocksa neurala nitverk och de borjar att ldra sig anvindningen av sprakliga
tecken genom att jimféra med exempel i olika kontexter. Det krivs mycket
data for att forsta hur olika koncept ska anvindas. Dagens neurala sprakmo-
deller matas med miljontals meningar och dokument for att bygga den kom-
plexa funktion som krivs. Internt har denna funktion miljoner eller miljarder
okidnda parametrar som maste optimeras och det krivs en konkret uppgift
som bestimmer i vilken riktning optimeringen ska ske.

Det finns olika uppgifter vi kan definiera. Oftast 4r de vildigt primitiva, som
till exempel lucktextovningar dir var maskin maste gissa vilka ord som sak-
nas inom kontexten. Sidana enkla ¢vningar kan enkelt genereras genom att
slumpmissigt ta bort ord ur existerande texter. Sedan kors 6vningen tills sys-
temet inte lingre lir sig ndgonting. Man foérvanas 6ver hur mycket ett system
kan lira sig om sprak med sidana enkla uppgifter. Det 4r nimligen det som
ligger bakom de flesta stora “Al-ldsningar” som omtalas flitigt inom medierna,
sa som BERT, GPT-3 med flera.

Efter all baskunskap sidana modeller har lirt sig kan vi bygga vidare och
trina dem i andra uppgifter med relativt lite triningsmaterial — och plotsligt
kan vara artificiella sprakmodeller resonera om sprakliga fragor, himta in-
formation och generera text som passar in i en kontext. Det 4r imponerande
fardigheter som litt kan blinda oss och fa oss att se en allmin intelligens inom
systemet som egentligen inte finns dir.

Neurala nitverk vet inte vad de gor och varfor. Det finns ingen motivation,
ingen taktik och inga vil overvigda tankar bakom det som nitet spottar ur
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sig. Det reflekterar kunskapen vi ldgger in i triningsmaterialet och kan gene-
ralisera den pa ett effektivt sitt sa att det dyker upp monster och indirekta
relationer ur materialet som vi inte forvintade oss att sidana primitiva system
skulle kunna hitta.

Datadrivna metoder och maskininlirning med neurala nitverk har lett till
en revolution som mojliggor tillimpningar vi bara kunde dromma om for
nagra ar sedan. Tal och text kan nu hanteras pa ett sitt som ir flytande och
naturligt. Men vi maste inse att vi fortfarande talar om en avancerad signalpro-
cessering och inte om intelligens, i alla fall inte pd samma sitt som vi betraktar
minsklig intelligens. Om man ser pa utvecklingen av sprakmodellering kan vi
jamfora den med tre olika nivaer av sprakforstaelse:

1. Jag hor dig
2. Jag forstar ditt sprak
3. Jag begriper vad du siger

Niva tva syftar pa kunskapen om sprakliga uttryck, hur de anvinds och rela-
teras till varandra. Niva tre ddaremot kriver en bild av virlden och en modell
av intention och syfte med kommunikationen. Sprakteknologin har natt steg
tva for resursrika sprak, men har fortfarande en hel del kvar for att uppna steg
tre och att ticka manga sprak som inte ens fir stod pa grundnivan. Det dr det
vi jobbar med.

2. Hur fungerar neural maskindversattning (NMT)?
Maskinoversittning kombinerar sprakforstielse med sprakgenering. Den idr
darfor en spannande tillimpning som aterspeglar de flesta problem vi maste
atgiarda inom sprakteknologi. Dessutom 6versitts det kontinuerligt och vi kan
latt samla in exempeldata som hela tiden produceras av mer eller mindre pro-
fessionella Gversittare. P4 samma sitt som jag beskrev de neurala nitverken
behover vi ldra oss en komplex matematisk funktion som mappar sprak till
en numerisk representation. Den kan sedan anvindas for att generera text
(eller tal), men denna gang pa ett annat sprak. Modeller som kombinerar en
kodningsfunktion och en avkodningsfunktion for sprakliga data kallas sek-
vens-till-sekvens-modeller (forkortas seq2seq) och trinas i princip pad samma
sitt som andra neurala nitverk — men nu med hjilp av en annan triningsupp-
gift, nimligen Gversittning.
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Figur 2. Schematisk illustration av neural maskinéversdtining

Sa i stillet for lucktexter Gvar var seq2seq-modell att generera Gversittningar
som systemet sedan jaimfor med det en midnniska har gjort for att anpassa sina
interna parametrar, inda tills det inte lingre sker nigon forbittring. Aterigen
kan ett sadant system generalisera och hitta monster som gor det mojligt att
Oversitta mer dn bara allt det som finns i triningsmaterialet. Liksom en minni-
ska kan hitta nya sitt att kombinera sprakliga element sa gor vart oversitt-
ningsmodell detsamma. Det hela drivs av statistik, frekvens och kontextuella
analogier eller sa kallad “distributionell semantik”. Den aktuella standardmo-
dellen kallas “transformer” och bygger huvudsakligen pa en funktion som kall-
las for “attention”, dir systemet ldr sig att betrakta olika delar av den sprakliga
kontexten for att bestimma vad det ska gora som nista steg (Vaswani et. al,
2017). Miljoner eller miljarder av parametrar styr oversittningen och miljontals
exempelmeningar med Oversittning krivs for att fa vettiga Oversittningsmo-
deller.

Sjalva modellen trinas i manga iterationer och blir stegvis allt battre med
hinsyn till triningsdatan den anvinder. Som med alla andra sprakmodeller
kan vi alltid fortsitta trina nir vi fir nya data eller behover forbittra systemet.
Pa det sittet kan ett sddant system anpassas till nya tillimpningsomraden. Det
ar ocksa mojligt att trina pa manga sprak samtidigt. Vi kan skapa en multikul-
turell polyglott som forstar sig pd manga sprak och kan oversitta till manga
andra sprak. Det spinnande med denna idé ir att flersprakiga system kan
utnyttja likheter mellan olika sprak for att 6verfora kunskap och information
fran ett sprak till ett annat. En efterfoljande finjustering kan sedan hjilpa att
anpassa modellen till speciella uppgifter och sprak. En forutsittning for att
det hela fungerar ar att vi har tillrickligt med triningsmaterial: Data 4r darfor
flaskhalsen.
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3. Neural maskindéversittning med lite data

Fungerande oversittningsmodeller finns det fortfarande bara for ett fatal av alla
virldens sprak. Inldrningen dr krivande och det behtvs mycket triningsma-
terial. Vi har ett projekt pa gang, OPUS' (Tiedemann, 2016), som ska forbittra
situationen for manga sprak genom att systematiskt samla in och forbereda
material som vi kan dela med oss till alla som jobbar med maskindversittning,
sprakteknologi och allmin sprakvetenskap. OPUS vixer for varje ar, men vi
madste dnda hitta andra 16sningar for sprak dir vi aldrig kommer att uppna de
resurser som krivs for de standardlosningar som nimndes tidigare. Mycket
forskning pagar och det finns atminstone tva populira strategier:

1. Flersprakiga modeller och kunskapsoverforing
2. Generering av artificiella data

Att skapa flersprakiga modeller 4r ganska enkelt. Pa killsprakssidan kan man
enkelt blanda alla sprak och det neurala nitet lir sig sjdlvt att kinna igen olika
sprak. For att generera ritt malsprak i Oversittningen kan man anvinda ett
enkelt trick genom att ligga till ett sirskilt tecken som berittar for systemet
vilket sprak man vill att det ska generera (Johnson et. al, 2017). Det hir fung-
erar som nir man forst talar om for en minsklig dversittare vilket sprak man
vill hen ska oversitta till, och det fungerar forvanansvirt bra dven for neurala
oversittningssystem. Foljande bild illustrerar uppligget:
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att oversatta till ett sarskilt sprak (belarusiska).

Figur 3. Flersprakiga oversdtiningsmodeller
Grundtanken med flersprakiga modeller ar att vi slipper trina manga olika
system for varje 6versittningsriktning och att likheterna mellan sprak kan hjil-

pa till att forbattra kvaliteten. Tllustrationen visar ett exempel med Ostslaviska

1 https://opus.nlpl.eu,
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sprak och engelska. Sprak med mindre resurser, som belarusiska (be), kan dra
stor nytta av likheterna med ryskan och ukrainskan nir vi trinar 6versittning
till och fran engelska.

Denna effekt kan askadliggoras i ett test vi gjorde med olika tvasprakiga
och flersprakiga system. Foljande tabell ger automatiska utvirderingsvirden
for oversittningen mellan belarusiska och engelska for en testkorpus med
2 500 meningar (Tiedemann, 2020). Vi anvinder BLEU (Papineni, 2002) som
matt for att jaimfora automatiska oversittningar med minskliga referensover-
sittningar och hogre siffror betyder bittre kvalitet. Tabellen visar resultat fran
modeller med ett stigande antal killsprak som inkluderas i triningsprocessen.

Tabell 1. Automatisk utvdrdering av flersprakiga overscittningsmodeller (BLEU véirden i %)

modell belarusiska — engelska engelska — belarusiska
belarusiska — engelska 10.0 8.2
ostslaviska sprak — engelska 38.7 20.8
slaviska sprak — engelska 42.7 229
indoeuropeiska sprak — engelska 4.7 18.1

Vi kan se att flersprakiga modeller leder till en markant forbittring jamfort med
den tvasprakiga grundmodellen (forsta raden). Dessutom ser vi att det finns
grianser for vad sidana modeller klarar av. Att inkludera ett stort antal indoeu-
ropeiska sprak blir for mycket for dem, pa sa sitt att kapaciteten inom model-
len inte lingre ricker till for att Gversitta vara testdata lika bra (sista raden).

Ett annat sitt att tackla resursbristen dr att skapa artificiella triningsdata.
Det later kanske suspekt, men grundidén 4r att utnyttja inkompletta resurser
for att forbittra vissa aspekter av ett dversittningssystem. Det ir till exempel
mojligt att gora ett system mer flytande i malspraket genom att inkludera en-
sprakiga malsprakstexter. Dessa kan Oversittas automatiskt med hjilp av ett
oversittningssystem i den motsatta riktningen. Foljande bild illustrerar denna
“tillbaka-oversittning” och forklarar hur idén kan leda till en iterativ metod
som stegvis kan forbittra vara system.

Fragan 4r om det verkligen fungerar: Vi har testat denna metod med olika
lagresurssprak for att se vilka resultat man kan uppna. Foljande diagram illus-
trerar oversittningskvaliteten (i man av BLEU virden pa ett oberoende testset)
ndr vi ligger till sd kallade “back-translations” eller automatiska oversittning-
ar av ensprakiga malsprakstexter. Denna gang tar vi engelska-kymriska som
exempel.
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Figur 5. Effekt av automatisk datagenerering och kunskapséverforing med relaterade sprcik

Den andra stapeln visar den substantiella 6kning vi kan uppna med sadana
automatiskt genererade triningsdata. I synnerhet for 6versittningen till kym-
riska kan vi se en rejil forbattring som visar vikten av sprakkunskaper i mal-
spraket sirskilt for morfologiskt rika sprak. Dessutom kan man litt kombinera
denna datagenereringsmetod med flersprakiga modeller. T stapeldiagrammet
kan vi se effekten av en kombination av bada metoderna med resultat for
kymriska till och fran engelska nir vi anvinder modeller som ir trinade pa
keltiska sprak i stillet for enbart kymriska.

Till sist vill jag ocksd presentera dnnu en metod for att utdka triningsdata.
Vi tar exemplet bretonska till engelska, dir en basmodell ger vildigt daliga



resultat. Om vi miter i BLEU igen far vi ett virde pa bara 4,0 pa vart testset.
Det betyder att dversittningen i princip dr obrukbar. Aven bretonska — franska
triningsdata ingar emellertid i var databas och vi har en hyfsat bra maskinover-
sittning mellan franska och engelska. Det betyder att vi kan 6versitta franska
till engelska och skapa nya automatiskt genererade exempel for vart bretonska
— engelska maskinoversittningssystem. Nir vi agerar sa hojs kvaliteten med
over 7 BLEU poing:

kombinera med

flersprakiga

dversattnings- BLEU =4.0

modeller:

BLEU = 33.5 bretonska — engelska ‘4——— 0O.PUS

BLEU =11.9

6.PUS [ e |~ (0.PUS

bretonska - franska data

Figur 6. Datagenerering med bjéilp av resursrika mellansprak

Dessutom kan vi kombinera allt detta med flersprakiga modeller och tillim-
pa tillbaka-oversittningsmetoden, och nar till slut till ett virde pa over 33
BLEU-poing, vilket betyder att var modell helt klart har blivit anvindbar.

Dessa exempel ger ett liten Overblick av olika enkla metoder att hantera en
situation med begrinsade datamingder. Var forskning gar ut pa att vidareut-
veckla dessa idéer och optimera inlirningsprocessen for manga sprak, sa att vi
kan na en bittre tickning dven for minoritetssprak.

4. Varfor ska vi satsa pa 6ppen maskinoversattning?
Automatisk oversittning vicker en hel del diskussion. Hir 4r nagra viktiga
punkter att ta hansyn till:

“Maskindversdtining tar mdnniskors jobb”

Ett vanligt argument mot maskindversittning dr att det forstor jobbet for miansk-
liga 6versittare och att den samtidigt leder till simre service for sma sprak. Det
ar sant att maskinoversittning efterstrivar automatisering och 6vertar uppgifter
som annars mdste utféras av midnniskor. Men hotet mot 6versittare kommer
trots allt fran ett annat hall. Vart samhille ar fullt av ogjorda 6versittningsjobb.
Det finns helt enkelt ingen mojlighet att hantera den gigantiska mingden av
information som borde bli tillginglig for alla pa lika villkor. Teknologiska 16s-

59



60

ningar 4r tyvirr det enda sittet att forbittra situationen. Det kommer dnda inte
finnas ndgon brist pa uppgifter for professionella dversittare dir tekniken inte
ricker till. Dir det finns nedskidrningar handlar de om politiska beslut och inte
om brist pa jobb.

Som en jamforelse vill jag ta upp forindringarna inom transportindustrin
nir bilarna kom med i bilden. Sikert var manga inom den branschen ridda
nidr de forsta bilarna dok upp och det kindes som om transportpersonal
inte lingre behovdes. Tvirtom har industrin inom logistiken bara explo-
derat, och jag ser likheter med oversittningsbranschen. Tillsammans med
teknologin kan vi nu tackla 6versittningsjobb som vi inte kunde dréomma
om tidigare for att det inte fanns resurser att ens borja med dessa. Oversitt-
ningsverktyg pa flera sprak kommer bara att 6ka antalet uppdrag. Jobbet
kommer sdklart se annorlunda ut, pa samma sitt som transportindustrin
stillde om sina behov. Det hir hinder redan och det kommer att fortsitta
i sprakservicesektorn.

Den andra delen av argumentet handlar om kvaliteten som forsimras nir
automatiska verktyg introduceras istillet for enbart minskliga oOversittare.
Aven det tycker jag beror pa politiska beslut och inte pa sadant teknologin
fororsakar. Teknologin kan ge stod till Gversittningar av hog kvalitet, men man
maste naturligtvis satsa pa kontroll och bearbetning. Man borde ocksa begrun-
da om det inte 4r dnnu simre service att sa mycket inte alls blir dversatt nir
resurserna for minskliga oversittare inte ricker till. Automatoversittning kan i
sa fall fylla en viktig funktion genom att snabbt ge tillgang till information som
annars 4r bortom rickhall for en viss publik.

“Maskinoversdttning kostar ingenting”

Ett argument mot finansiering av offentlig utveckling av maskinoversittning
ar att detta gors bittre, billigare och snabbare av kommersiella aktorer och att
staten och offentliga forskningsinstitut aldrig kommer att kunna konkurrera
med stora globala foretag och inte heller borde gora det.

De stora it-giganterna har enorma marketingstrategier dir de lanserar tjins-
ter som erbjuds smidigt pa nitet utan betalning. Inte bara privatpersoner utan
ocksa myndigheter blindas av detta erbjudande och inser oftast inte hur stor
investeringen dr for dessa foretag. Massiva resurser satsas pa sprakteknologi,
och maskindversittning 4r en av de stora tillimpningar som utvecklas. Det ir
darfor naturligt att myndigheterna inte forstar att man behover stora resurser
for att utveckla liknande tjdnster nir allt ju finns “gratis” pa nitet.

Det finns en bra anledning till varfor internetforetag erbjuder tjanster som



verkar vara gratis, men som utelimnar anvindarna av dem till exploatering
av foretagen. Anledningen ir att de vill hadlla kvar sina kunder pa plattformen
och knyta allt till tjanster diar de kan kontrollera innehallet och bombardera
anvindarna med personlig reklam som maximerar vinsten. Dessutom kan de
behindigt samla in personliga data och finslipa profilen och sina egna system.
Att utelimna sambhillet och dess informationsbehov till vinstdrivha annonse-
ringsforetag dr vildigt riskabelt, och jag tror inte att vara beslutsfattande organ
har insett vilken fara detta innebir.

Det enda sittet att undvika riskerna det hiar medfor dr enligt mig att vi sa
snabbt som mojligt utvecklar transparenta och sikra system som dr oberoen-
de av vinstintressen for att betjina alla medborgare med digitala tjinster som
erbjuder de funktioner som 4r nodvindiga for rittvis, jamlik och likvirdig
behandling. Det i sin tur krdver ordentliga investeringar och inte bara skrattre-
tande smapengar som inte bygger upp en kraftfull motstandare till de globala
foretag som odlar sina monopol.

For ett tag sedan utlyste statsradets kansli i Helsingfors en anskaffning av
en palitlig automatisk Oversittningstjanst for fyra ar framover som skulle vara
anpassad for de interna behoven och kunna hantera alla data pa ett sikert sitt.
Kostnadstaket faststilldes till 60 000 euro. For mig liter det som ett hin mot
dem som utvecklar ¢versittningstjinster, och det visar hur pass lite en myndig-
het 4r villig att investera i en otroligt viktig och kinslig tjanst.

Vi maste dntligen erkidnna att sprakteknologiska l6sningar 4dr oerhort viktiga
i vart digitala informationssamhille och att vi inte kan ldgga ut kinsliga omra-
den pa entreprenad till externa foretag. Ordentliga resurser borde satsas pa en
transparent utveckling av sikra tjdnster, inte minst for automatisk oversittning.
Det borde vara sjilvklart och ett krav for en rittvis behandling utan spraklig
diskriminering.

Ett argument jag ocksa ganska ofta far hora 4r att ingen dnda kan konkurre-
ra med de stora it-jittarna och att det 4r bortkastade pengar att investera i egna
produkter. Det 4r synd att hora denna uppgivenhet. Inom var forskningsgrupp
har vi satsat en hel del pa att visa vad vi kan uppna 4dven utan ordentligt statligt
stod. Oppna losningar kan fungera. Som avslutning vill jag dirfér presentera
vart projekt OPUS-MT, maskinoversittning som ir tillgdnglig for alla och som
enkelt kan integreras i professionella arbetsfloden.

5. Oppen maskindversittning med OPUS-MT

Under 15 ar har vi samlat in 6versatta texter for att skapa virldens storsta da-
tabas av Oppna parallella data med linkade Oversittningstexter som i nuldget
omfattar hundratals sprak med totalt 6ver tio miljarder meningar. Denna gigan-
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tiska textkorpus finns tillginglig via OPUS? och anvinds flitigt inom spraktek-
nologi och oversittningsvetenskap.

For ungefir tva ar sedan satte vi igdng med ett projekt som bygger pa
vara data och fokuserar pa utvecklingen av Oppna oOversittningsmodeller
och verktyg som kan anvindas som en allmin resurs inom forskning och
utveckling. Det borjade med ett projekt som fokuserade pa finska och svens-
ka inom ramen for ett pilotprojekt som generost finansierades av Svenska
kulturfonden i Finland under namnet Fiskmo? (Tiedemann et. al, 2020). Den
vildigt framgangsrika utvecklingen motiverade oss att utvidga omfanget och
satsa pa manga sprak och en bred tickning av olika Oversittningstjinster.
Det blev borjan till OPUS-MT* (Tiedemann & Thottingal, 2020) som redan nu
har skapat 6ver 1 000 oOppet tillgingliga oversittningsmodeller samt verktyg
som gor det enkelt att integrera dem i praktiska tillimpningar och profes-
sionella arbetsfloden. Efter Fiskmo fick vi finansiering fran den europeiska
sprakteknologiinfrastrukturen ELG som ett av deras pilotprojekt.” Det gjorde
det moijligt att finslipa vara verktyg och forbittra integrationen av OPUS-MT
inom populira éversittningsplattformer. OPUS-CAT® (Nieminen, 2021) har
blivit ett stabilt paket som ger professionella Oversittare tillgang till alla vara
system enkelt via mjukvarupaket som kan installeras pa vanliga personalda-
torer.

Det som ir speciellt med OPUS-CAT ar att dversittningen sker lokalt pa
anvindarens dator och att man dirmed undviker alla sikerhetsproblem som
uppstar med andra tjinster. Inga data limnar den lokala omgivningen for
automatisk oversittning. Anvindaren behover inte heller vara uppkopplad
till en onlinetjdnst for att anvinda vara verktyg. Det dr en transparent losning
som utgor en motsats till de vinstdrivna program som forsoker exploatera
anviandarens information eller binda kunderna till onlinetjinster dir villkor
och kostnader snabbt kan forindras. Vi dr overtygade om att OPUS-MT har
kommit en bra bit pa vigen att frigora anvindarna fran typiska marknads-
strategier dir datasikerhet och integritet dr tvivelaktiga och orovickande. Vi
ser OPUS-MT som ett bra exempel pa att det gar att utveckla oversittnings-
teknologi for allminnyttan och att nationella initiativ kan lyckas.

https://opus.nlpl.eu

https://blogs.helsinki.fi/fiskmo-project

sithub.com/Helsinki-NLP/OPUS-MT
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https://helsinki-nlp.github.io/OPUS-CAT,



https://opus.nlpl.eu/
https://blogs.helsinki.fi/fiskmo-project/
https://github.com/Helsinki-NLP/OPUS-MT
https://live.european-language-grid.eu/catalogue/project/2866
https://helsinki-nlp.github.io/OPUS-CAT/

OPUS-MT ir nu tillgidngligt via 6ppna programbibliotek” och gratis nedladd-
ningstjanster och all killkod dr 6ppen och transparent. Det har blivit en del
av den gemensamma anstringningen att demokratisera sprakteknologiska 16s-
ningar si att vi minskar vart beroende av stora it-foretag som monopoliserar
digitala tjanster. Vi hoppas pa en storre satsning pa sprakteknologisk forskning
och akademisk utveckling, sa att vi kan fortsitta pad den hir vigen som ir
nodviandig for en rittvis hantering av den internationella och mangsprakiga
digitala virlden.

Motiveringen liknar den bakom virldens storsta encyklopedi Wikipedia:
Gemensamt kan vi skapa kollektiv nytta och tackla den stora uppgiften att
gora kunskap och information tillginglig for alla. Det dr fortfarande mycket
som fattas innan vi 4r dir och vi vet att bara en briakdel av virldens sprak
kan dra nytta av de stora framsteg som gors inom samhillet. Med OPUS-MT
satsar vi pa mangsprakigt stdd, dven om vi fortfarande dr mycket begrin-
sade.

Leaflet | © OpenStreetMap

Figur 7. Tackning av befintliga oversdttningsmodeller fran OPUS-MT for éversdtining till engelska

Kartan ovan ir en geografisk illustration av tickningen med Oversittningsmo-
deller frain OPUS-MT for att Oversitta till engelska. Storre cirklar betyder bittre

7  Se tex. integrationen i transformer programbiblioteket av huggingface pa https://huggingface.co/
Helsinki-NLP

63



64

resurser. Den grona firgen symboliserar bittre Oversittningskvalitet medan
rott betyder en otillrdcklig kvalitet.

Vi samarbetar forovrigt girna kring forbittrade oversittningstjanster for re-
sursfattiga sprak (se t.ex. Vazquez et. al, 2021; Aulamo et. al, 2021). Vi tar ocksa
emot donationer av text eller hjalp med inlirning av vara system. Ta girna
kontakt med oss pd Helsingfors universitet.

6. Slutsatser

Sprakteknologi har kommit en lang vig och praktiska tillimpningar som byg-
ger pa sprakteknologi finns med nir vi surfar pa nitet, kollar viara informa-
tionskanaler eller anvinder digitala tjdnster. Automatisk Oversittning dr ett
maste for att kunna hantera informationstillgaing ¢ver sprakliga granser och
utvecklingen visar vilken nytta vi kan fi genom en integration av maskin-
oversittning i manga olika sammanhang. Likvirdig tillgang till information 4r
en forutsittning i en rittvis virld och det kridvs stora satsningar for att ge alla
viarldens sprak tillrickligt med stod.

Att Overlata sprakhantering till stora vinstdrivna it-foretag dr mycket ris-
kabelt och vi borde inse att det behovs en strategi for att bygga ett digitalt
informationssamhille dir vi inte 6verlimnar vara privata data villkorslost till
en hungrig annonssmarknad. Darfor behover vi 6ppna och transparenta 10s-
ningar.

Summary

Our society is full of unfinished translation jobs. Without technological solu-
tions, there is simply no way to handle the gigantic amount of information
that need to be made available to everyone. The article presents initiatives
based on open and secure translation tools that take into account the privacy
of users. Our society must support such activities, in order to enable equality
without exploitation and we need to develop transparent services for bar-
rier-free information access especially for less commercially interesting mino-
rities and users with certain disabilities.
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